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Koszontd és tudnivaldk

Koszontjiik a 2024/2025. tanév . félévi Tudomanyos Diakkodri Konferencia el6-
adéit, tarsszerzGit, a munkajukat iranyité témavezet6ket, a biralé bizottsagok
tagjait, valamint minden kedves érdekl6d6t. Bizunk abban, hogy a megren-
dezésre keriil6 tudomanyos diakkori konferencia mindenki szamara hasznos, (j
tapasztalatokkal szolgal majd.

Az el6adasok hossza legfeljebb 15 perc, melyet szintén legfeljebb 5 perces vita
kovet. Kérjiik a résztvevSket az idGkeretek pontos betartasidra. Mindenkit
szeretettel varunk november 07-én!

A szervezék



A Tudomanyos Diakkor

A tudomanyos és miivészeti didkkor a kotelezé tananyaggal kapcsolatos is-
meretek elmélyitését, a képzési kovetelményeket, a tantervi tananyagot meg-
haladé ismeretek elsajatitasat, a hallgatéi kutatéomunkat, illetve a miivészeti
alkotétevékenységet elGsegits, ennek nyilvanossagot is biztosité nképzékari
forma. A tudomanyos és miivészeti didkkori tevékenység az egyetemi, fGis-
kolai tanulmanyok kezdeti id6szakaban indulé vagy az alsébb évfolyamokon
kezd8ds, folyamatos tutoridlis (mentor) jellegii hallgaté-tanar mihelymunka,
szakmai kapcsolat, a mindségi értelmiségi képzés fontos teriilete, a tehetség-
gondozas legfontosabb, legjelentésebb forméja a hazai felsGoktatasban. A
didktudomanyos és miivészeti tevékenység a tudoményos és miivészeti palya-
ra valé felkészités, felkésziilés legmagasabb szintje a doktori iskolat megel6z6
képzési szakaszban, s mint ilyen, a doktori képzés (PhD-, illetve DLA-képzés)
egyik legjobb elGiskolaja.

A TDK keretei koz6tt folytatott tudomanyos és miivészeti tevékenység kitartd,
kovetkezetes munkan, folyamatos tanuldson és igazi megmérettetésen alapul.
Megtanit érvelni, vitatkozni, masok igazat megismerni, elfogadni, néha még
a ,feln6tt” tudés nemzedéknek is példat mutatva oriilni mas sikereinek, elért
eredményeinek. A szakmai, tudomanyos sikerek elérése mellett, vagy inkabb
mindezek el6tt igényességre, a gondolkodas meg nem alkuvé becsiiletességére,
a kutatéi életforma nagyszer(iségére, a felfedezés 6romére, az j melletti ki-
allasra, de egyiittm(ikodésre és toleranciara is nevel. A TDK-munka véllalasa
személyes dontés, amely a tudomanyos munka iranti alazattal, szorgos, kitartd
munkaval jar. A kolcsonds egyiittmiikodésen alapulé mithelymunka tanarnak,
diaknak egyforman nagy lehet6ség.

Olyan szellemi fellendiilést eredményez, amely kedvezd hatassal van az egye-
temi, de tovabbtekintve hazank tudomanyos és miivészeti életének egészére is.

(Forras: az OTDK kézikdnyve)



Program

Felhivjuk a figyelmet, hogy az el6adasok kezdési id6pontjai tajékoztaté jellegi
adatok, néhany perces eltérések eléfordulhatnak.

Megnyité
A konferencia elndke: PROF. DR. BARAN SANDOR, egyetemi tanar

Helyszin: Debreceni Egyetem, Informatikai Kar, féldszint, FO1

16:00 — 16:05 A konferencia megnyitasa
PRrROF. DR. HAJDU ANDRAS, egyetemi tanar, dékan

16:05 — 16:10 Reésztvevik koszontése, altalanos informaciék
PROF. DR. BARAN SANDOR, egyetemi tanar

Szekcidk
16:10 — 19:20 Informatikatudomanyi Szekcié — FO1 nagyel6adé
Unnepélyes eredményhirdetés

19:40 Informatikatudomanyi Szekcié — FO7
PrROF. DR. BARAN SANDOR, egyetemi tanar

Minden résztvevé megjelenésére feltétleniil szamitunk az iinnepélyes ered-
ményhirdetésen.



Informatikatudomanyi Szekcié
Biral6 bizottsag:
Prof. Dr. Baran Sandor, egyetemi tanar (elndk)
Prof. Dr. Gal Zoltan, egyetemi tanar
Dr. Téth Janos, adjunktus

Cornea Attila, Morgan Stanley
Dr. Piros Attila, EPAM

16:10 - 16:30 BeLICS FANNI
GTFS fajlok feldolgozasa, tarolasa és atvonalkeresés MongoDB-ben
Témavezets: Dr. Vagner Aniké Szilvia

16:30 - 16:50 MAGURA ARON

A Valenbisi k6zosségi kerékparkolcsonzé rendszer adatainak elemzése
klaszterezéssel és vizualizaciéval

Témavezeték: Dr. Zichar Marianna és Dr. Téth Rébert

16:50 - 17:10 FrRaANCUZ ADAM
Szerencsejaték-fiiggoség prediktalasa klaszterezg eljarasokkal
Témavezets: Prof. Dr. Hajdu Andras

17:10 - 17:30 AMBRUS Eva
Augmentaciés technikak hatékonysag vizsgalata
Témavezets: Dr. Siit6 Jézsef

17:30 - 17:50 GuTI SZILARD
Python alkalmazas nagy nyelvi modellek mérésére és dsszehasonlitasara
TémavezetSk: Dr. Harangi Balazs és Dr. London Andras

17:50 - 18:00 Sziinet

18:00 - 18:20 M OCzA-MURANCSIK ERIKA MARIA

Sustainable Al-based Credit Scoring: A Way to Shift from Responsible
Al to Sustainable Al

Témavezets: Dr. Szathmary Laszlé

18:20 - 18:40 Gao TiANYU

Acceleration of deep neural networks with the Intel Neural Compute
Stick 2

Témavezets: Dr. Siit6 Jozsef



18:40 - 19:00 SurEsH KUMAR RAHUL
EEG-Based Brain-Computer Interface Implementation
Témavezets: Dr. Suts Jozsef

19:00 - 19:20 NGUYEN NGoc Har DaNa

Predicting Genetic Disorder on Encrypted Data with Concrete ML Ho-
momorphic Encryption Library

Témavezets: Dr. Herendi Tamas



Osszefoglalék

Informatikatudomanyi
Szekcid



GTFS fajlok feldolgozasa, tarolasa és atvonalkeresés
MongoDB-ben

BELICS FANNI

Az (tkeresés témaja mar régebb 6ta az informatika része és grafokban mar
jol ismert megoldasok vannak a problémara. Az &ltalam valaszott feladat-
ban az Gtvonalak keresését egy masik teriilet segitségével, a BigData, azaz
Nagy Adat teriiletével vizsgadlom. A dolgozatban az Gtvonalakat nem egye-
sével, grafon beliili keresgéléssel, hanem adatok osszefiizésével kell kinyerni,
amely egy GTFS-hez hasonlo, j6l struktiralt adatbazison nem lehetetlen, de
mindenképpen Gj megkdzelités. Ezzel lehetséges lenne olyan Gtvonalakat is
megtalalni, ahol nincs kdzvetlen kapcsolat két rész-Gtvonal kozott, altalanos
nevén atszallasos Gtvonalakat. Emellett a megkeresett és megtalélt Gtvona-
lakat a tarolnank, igy a kovetkezd felhasznalaskor nem egy Gjabb, hosszabb
szamitas, hanem egy egyszer(ibb és hatékonyabb adatbazis-lekérés menne vég-
be, mely egy j6| megtervezett APl-on keresztiil egyszerii feladat. Az &ltalam
kutatott megoldas nem az olyan Gtvonalkeres6é applikacidkat prébalja helyet-
tesiteni, mint a menetrendek.hu vagy a MAV hivatalos applikaciéja, hanem a
mar ismert, és ezen szoftverek altal hasznalt Gtkeresést valtana le egy Gjabb,
lehetSleg gyorsabb és bévebb megoldastarat nydjté valtozatra azzal, hogy nem
jelentene minden egyes lekérés egy 0j szamitast, hanem helyette egy adatba-
zisbdl torténd lekérést, amely egyszer(ibb mind a fejleszt6 szamara, mind pedig
gyorsabb az alkalmazas szemszogébdl tekintve.

Témavezetd:

Dr. Vagner Aniké Szilvia, adjunktus
Informécié Technoldgia Tanszék
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A Valenbisi koz6sségi kerékparkdlcs6nzo rendszer
adatainak elemzése klaszterezéssel és vizualizaciéval

MAGURA ARON

A kerékparozas egyre népszeriibb kbzlekedési méd napjainkban, ezaltal egyre
tobb nagyvarosban taldlhatunk kozosségi kerékparmegoszté szolgaltatasokat.
A kutatasi témam keretében egy francia cég, a JCDecaux altal Valenciaban
tizemeltetett kerékparmegoszté rendszer adatait elemeztem.

A kutatidsom célja az volt, hogy a kerékpartarolokat két kiilonb6z6 megkdze-
litesbdl vizsgaljam, egyrészt a napi hasznalatuk, masrészt pedig a kornyeze-
tiikben elhelyezkedd létesitmények alapjan. Arra kerestem a valaszt, hogy a
két megkozelités szerint klaszterezve az adatokat milyen atfedés talalhaté az
eredmények kozott, azaz mennyire lehet hasonlé csoportokba sorolni az egyes
taroldkat, van-e Gsszefiiggés a taroldk hasznalata és a telepitésiik helye kozott.

A JCDecaux 0Osszes valenciai taroldjanak percenként mintavételezett nyers
adatait egy Python szkriptet hasznalva sziirtem, majd meghataroztam a taro-
[6kban elérhets kerékparok aranyanak érankénti median értékét. Az OpenSt-
reetMap térképelemeit a cimkéik alapjan kategorizaltam, majd az Overpass
API segitségével hataroztam meg az egyes tarolék kornyezetében talalhatéd
cimkék darabszamat.

A klaszterezés sordn a Python pandas és scikit-learn konyvtérait hasz-
naltam. Az optimalis klaszterezési médszer és el6feldolgozasi lépés kivalasz-
tasa érdekében a négyzetes hibdk Gsszege, vagy a silhouette score mérgsza-
mai alapjan ellendriztem a csoportba sorolas kdvetkezetességét, végiil pedig a
Rand Index segitségével szamszer(sitettem a két megkdzelitéssel |étrehozott
klasztercsoport hasonlésadgat. Az eredmények szemléltetése érdekében egy
Tableau-ban késziilt vizualizaciét hoztam létre, amely barki szdmara lehetévé

teszi az adatok vizudlis feltarasat.

Eredményeim alapjan a tarolok napi kihasznaltsaga és a kornyezetiikben ta-
lalhat6 létesitmények tipusai kozott Osszefiiggés fedezhetd fel. Ennek megfe-
lelen célszer(i a leend6 tarolok kornyezetét elemezni a telepitésiik el6tt, mely
célbol az OpenStreetMap adatai is felhasznalhatok.

Témavezetok:

Dr. Zichar Marianna, egyetemi docens
Adattudomany és Vizualizacié Tanszék

Dr. Téth Rébert, adjunktus
Informacié Technol6gia Tanszék
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Szerencsejaték-fiiggdség prediktalasa klaszterezd
eljarasokkal

FraNCUZ ADAM

A folyamatosan nbvekvd szerencsejaték iparban egyre nagyobb szerepet tdlte-
nek be a kiilonb6zs felelés jatékszervezési tevékenységek. A szerencsejaték-
fligg6ség meghatarozasa multidiszciplinaris probléma, ugyanis a szakteriiletek
nem rendelkeznek egységes konszenzussal a fliggéség definidlasaban. Kutata-
som soran egy gépi tanulé algoritmusokra épiil6 modellt hozok létre, amely
célja a fligg6ségre valé hajlam becslése kiilonb6z6 fogadasi adatokra épiilé
paraméterek alapjan.

A meglévé szakirodalmakat NLP modellek segitségével dolgozom fel és megha-
tarozom a fligg6séget leiré numerikus valtozékat. Az igazolt paramétereket a
t-SNE és UMAP nemlineéris dimenziécsokkentd eljarasokkal alakitom at, majd
a K-means klaszterezé algoritmus segitségével kezdeti klasztereket hozok létre,
a léetrejott két kezdeti klasztert kiegészitem egy szakmai tapasztalatokra épiilé
klaszterrel. A harom kiindulé klaszterezs eljaras egy-egy euklideszi tavolsag-
gal jelzi a fliiggBségre valé hajlamot, majd ezen tavolsagok sszedolgozasaval
hozza létre a modell a végsd, fliggd ligyfeleket tartalmazo csoportot. A kuta-
tas eredményeképpen a létrehozott modell hatékonysagat binaris osztalyozasi
algoritmusokkal ellenérzém, amely végiil igazolja a modell ipari gyakorlatban
torténd felhasznalasat.

Témavezetd:

Prof. Dr. Hajdu Andras, egyetemi tanar
Adattudomany és Vizualizacié Tanszék
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Augmentaciés technikak hatékonysag vizsgalata
AMBRUS Eva

Minden gépi tanul6 modell esetében az adatmennyiség egy kritikus tényezs és
sok esetben a legnagyobb problémat az adathidny okozza. Az adatok jelen-
tik a gépi tanulas ,éltetd elemét”, nélkiililk a tanitds és tesztelés nem lenne
lehetséges. Azonban a megoldandé probléma jellegétdl fiigg6en, gondot okoz-
hat, hogy elég adatot gyiijtsiink 6ssze. Ezek az elégtelen adathalmazok olyan
modelleket sziilnek, amik hajlamosak a talillesztésre. Ennek a kikiiszobdlésére
egy lehetséges megoldast jelent az adatok mesterséges disitasa, amit augmen-
taciénak neveziink. Az augmentacié olyan eljarasokat jelent, amelyek soran
meglévs adatokbdl Gjakat generalunk, bévitve ezzel a tanité adathalmazt,
csokkentve a talillesztést, és névelve a modell teljesitményét.

Kutatémunkankban a mozaik, és annak egy altalunk javasolt médositott val-
tozata hatékonysagat hasonlitottuk Gssze a széles korben hasznalt YOLOvS
objektumdetektalé modell segitségével. A vizsgalathoz két eltérs, képekbdl
all6 adathalmazt hasznaltunk fel. A médositott mozaik augmentacio lényege,
hogy a négy képet, ami majd a generalt képet adja, az Gsszeillesztés el6tt elté-
r6 médon médositjuk, transzformaljuk. Az elsé transzforméacié a vilagositas-
sOtétités volt, amely a képek fényerejének novelését vagy csokkentését célozta.
Ezt kovetben zajszennyezést alkalmaztunk, amely még szélesebb variacids le-
het&ségeket biztosit az augmentalt adathalmazon beliil. A betanitott modell
hatékonysaganak mérése soran az dltalanosan elfogadott mAP (mean Average
Precision) metrikat hasznaltuk, amely az osztalyonkénti detektalas pontossa-
ganak atlagat méri. A célunk az volt, hogy feltérképezziik, milyen mértékben
javitotta a hagyomanyos és a médositott mozaik augmentaciés technikdk a
YOLOVS5 teljesitményét kiilonb6z6 adathalmazokon.

Témavezetd:

Dr. Siité Jozsef, egyetemi docens
Informatikai Rendszerek és Hal6zatok Tanszék
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Python alkalmazas nagy nyelvi modellek mérésére és
osszehasonlitasara

GUTI SZILARD

Az elmalt évek mesterséges intelligencia fejlesztései atalakitottak az élet sza-
mos teriiletét, kdztiik a munkahelyi folyamatokat, az oktatast és a szérakozast.
A nagy nyelvi modellek kiemelked& szerepet jatszanak ebben a fejl6désben,
tobb millidrd paraméterrel miikddve rendkiviili eredményeket produkalnak kii-
[6nféle teriileteken. Folyamatos fejlédésiik sziikségessé tette olyan médszerek
kidolgozasat, amelyek képesek hatékonyan mérni és értékelni ezeknek a mo-
delleknek a teljesitményét.

Kutatdsom soran egy j, eddig nem létez$ eszkdzt hoztam létre, amely nagy
nyelvi modellek mérésére szolgél. Ez az innovacié mar meglévé keretrend-
szerekre és technikakra épiil, de a megvaldsitasaban j perspektivat képvisel,
mivel eddig nem alkalmaztdk a bemutatott médon. Az eszkdz lehet6vé teszi,
hogy a nagy nyelvi modellek teljesitményét olyan kdrnyezetben mérjiik, amely
ipari szint( kihivasokat tiikroz. llyen kihivas példaul az automatikus doku-
mentacié generalds, mely szorosan Gsszekapcsolédik a kutatdasommal, mivel
ezéltal remekiil kiértékelhet6ek egy nagy nyelvi modell képességei.

A kutatas tovabbi célja az volt, hogy hozzajaruljak a Kodesage projekt fej-
lesztéséhez, amely egy ipari szinten alkalmazhaté mesterséges intelligencia
megoldas. Ez a rendszer a legmodernebb technolégidkat felhasznilva sze-
retné megkonnyiteni a cégek munkajat, legyen sz6 programozasrdl, analitikai
kérdésekrdl vagy a mindennapi munka felgyorsitasarél.

Témavezetdk:

Dr. Harangi Balazs, egyetemi docens
Adattudomany és Vizualizacié Tanszék

Dr. London Andras, kiilsé témavezet§
Kodesage Zrt.
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Sustainable Al-based Credit Scoring: A Way to Shift
from Responsible Al to Sustainable Al

MoczA-MURANCSIK ERIKA MARIA

With the development of artificial intelligence, a variety of opportunities ha-
ve emerged to implement machine learning solutions to real world problems.
However, there is also an even increasing need to make sure that these techni-
ques perform as intended so different industries where trust plays an important
role could also benefit from machine learning solutions.

Responsible Al, as a new paradigm tries to fill this gap. However, still less
attention has been put to investigate the completeness of its layers. Recently,
some studies started to focus on the environmental impact of machine learning
algorithms that shall also be part of this Al framework.

Finance is a heavily regulated industry where reliability is critical. The new
EU Al Act - the first comprehensive regulation on Al — has identified machine
learning-based credit scoring models that evaluate creditworthiness as a high-
risk use case in financial sector.

In my research | try to investigate the potential gaps in the current responsible
Al paradigm and propose a sustainable Al framework on a machine learning-
based credit scoring case study. | focus on the bias, explainability and environ-
mental impact of these algorithms in one analysis that was mainly investigated
separately in other research papers. It will help groups in society to get access
to credit that would have been otherwise ignored by traditional credit scor-
ing firms, increase transparency as it will not consider Al as a black box and
measure environmental impact that could also highlight inefficiencies while
achieving climate change goals. This will hopefully give a new insight into Al
risk management.

Témavezeto:

Dr. Szathmary Laszlé, egyetemi docens
Informacié Technol6gia Tanszék
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Acceleration of deep neural networks with the Intel
Neural Compute Stick 2

Gao TiaNYU

This research investigates the efficiency of using the Intel® Neural Compu-
te Stick 2 (NCS2) on the Raspberry Pi platform to accelerate deep learning
neural networks. The motivation behind this study is to enable real-time ope-
ration of complex neural networks in embedded systems, potentially reducing
the cost of deep learning deployment and expanding industrial applications.
The study also supplements the OpenVINO™ documentation by recording the
application of the Raspberry Pi 4B combined with NCS2 in the latest Euro-
pean software repositories. Supported by OpenVINO™ and the Deep SORT
algorithm, the experiment involves two distinct projects: image recognition
and real-time object tracking. A single model is used for image recognition,
while two models are employed for object tracking. These projects assess the
performance of limited hardware by varying the number of models in different
application scenarios and evaluating the impact of NCS2 acceleration under
different conditions. Results indicate that, for the specific models used in this
experiment, NCS2 improves image recognition performance by approximately
500% and real-time object tracking by around 1500% to 1300%. These find-
ings highlight the significant performance gains NCS2 offers in constrained
hardware environments, particularly with the chosen models. This suggests
its potential for real-time applications such as autonomous systems and smart
surveillance. Future research could expand this approach to other low-power
devices and refine the models for specific real-world applications.

Keywords: Intel(® Neural Compute Stick 2, Raspberry Pi, deep learning,
OpenVINO™, Deep SORT, neural networks, real-time object tracking, image
recognition

Témavezetd:

Dr. Siité Jozsef, egyetemi docens
Informatikai Rendszerek és Hal6zatok Tanszék
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EEG-Based Brain-Computer Interface Implementation
SURESH KUMAR RAHUL

Many research studies have investigated the utilization of different stimuli
in EEG-based machine learning studies. Prior research on music stimuli has
shown that music has a strong effect on brainwaves, which can be detected
through EEG signals without the need for participant feedback. In this study,
we expand on this investigation by using the 16-channel CytonDaisy Chain
sensor from OpenBCl to develop a machine learning model for music stimuli
recognition. We examine the EEG signals recorded by the CytonDaisy Chain
sensor, discussing the conditions of data collection, the performance of the
neural network-based model with diverse hyperparameters, and the impact of
different songs on different participants. Additionally, we conducted further
testing on data collected from a different day for a subset of subjects. Furt-
hermore, we evaluate the OpenBCl sensor’s performance in comparison to the
EMOTIV EPOC+ employed in prior research.

Keywords: Artificial neural network, digital filtering, OpenBCI Cyton, feature
engineering, music stimuli

Témavezetd:

Dr. Siit6 Jozsef, egyetemi docens
Informatikai Rendszerek és Hal6zatok Tanszék
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Predicting Genetic Disorder on Encrypted Data with
Concrete ML Homomorphic Encryption Library

NGUYEN NGoc Hal DaNG

Analyzing medical databases is an efficient way to find important interre-
lations between the different symptoms and the possible reasons. However,
handling personal data raises privacy concerns. Traditional encryption schemes
secure data at rest and in transit but can not be used for processing, expo-
sing sensitive information to potential breaches. In contrast, Homomorphic
Encryption (HE), particularly Fully Homomorphic Encryption (FHE), enables
computations to be performed directly on encrypted data without the need
for decryption or even a decryption key.

In this paper, we will explore the ConcreteML library, a robust open-source
tool that simplifies the integration of FHE into machine learning models for
secure predictive analytics. As a case study, we will analyze an open-access
genetic dataset. Genetic disorders can result from mutations in the genome
or changes in gene structure. Since genomes carry vital information, any alte-
rations in them can lead to genetic disorders. However, some key information
and healthcare indicators contained in genome data can help to analyze and
identify harmful disorders [10]. Over the past decades, machine learning has
shown great capability in analyzing large amounts of genomic data, especi-
ally in the prediction and prognosis of different diseases. Using a dataset of
22,000 genomic samples related to several genetic disorders, we illustrate the
application of ConcreteML in constructing a predictive Gradient Boosted Tree
model. We will also discuss the advantages and challenges of using Conc-
reteML, including omputational efficiency, precision, and the practical use of
FHE in an encrypted context.

Témavezetd:

Dr. Herendi Tamas, egyetemi docens
Szamitégéptudomanyi Tanszék
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A TDK el6adasok értékelési
szempontjai

1. ElGadoi stilus, gazdalkodas az idGvel (0-10 pont)

a) Stilus
0 pont — ha az el6adas csapongé, hianyos;

2 pont — ha az el6adas nehezen kovethetd, gondatlanul szerkesztett,
nyelvtani hibaval;

4 pont — ha az el6adas csak kisebb hibakat tartalmaz, érthetd;
6 pont — ha az el6adas gyakorlatilag hibatlan, jé! kdvethet6.

b) Gazdalkodas az idével

0 pont — ha az el6adast az elndknek kell ledllitani;

2 pont — ha a az el6adas részei aradnytalanok, vagy az el6adét figyelmez-
tetni kell;

4 pont — ha az el6adés aranyos, tartja az id6t.

2. Szemlélteté eszk6zok hasznalata (0-5 pont)

a) A prezentalt anyag mingsége
0 pont — rossz mingségli prezentacidés anyag;
1 pont — megfelel§ minGségii prezentaciés anyag;
2 pont — nagyon jo6.
b) A prezentalt anyag bemutatasanak mingsége
0 pont — csak felolvas;
1 pont — csak kevés tobbletet ad a kész prezentaciéhoz képest;
2 pont — magyarazza az abrakat, értelmezi az ottani allitasokat;
3 pont — kivalé el6adé.
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. Eredmények bemutatasa (0-10 pont)

a) Az eredmények mennyisége
0 pont — nincs kiemelked eredmény, és a raforditott munka mennyisége
is megkérdgjelezhetd;
2 pont — nincs kiemelked6 eredmény, de sok munka van benne;
4 pont — sok munka, sok eredménnyel.

b) Az eredmények bemutatasi médja

0 pont — gyakorlatilag nincsenek eredmények vagy nem mutatja be;
2 pont — az eredmények bemutatasa nem hangslyos;

4 pont — ha az eredmények egyértelmiien megallapithaték, de nem lat
médot a hasznositasra/kozlésre;

6 pont — ha az eredmények egyértelmiien megallapithaték, van miikods,
tesztelt berendezés, eljaras, kozlemény.

Vitakészség (0-5 pont)

0 pont — nem tud a kérdésekre meggy6z&en vélaszolni;

2 pont — bizonytalan egyes valaszokban;

4 pont — alapvet6en jél érvel, de nem meggydz6;

5 pont — jol érvel, a kérdésekre lényegi valaszt ad, meggy6z6.
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